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A pénziigyi kimutatasok csalasi kockazatanak

0sszehasonlitd elemzése

a roman és magyar hatarmenti megyék cégei esetében”

A kutatds i célja annak vizsgdlata, hogy a villalat
pénziigyi jelentéseit hogyan manipuldljik a beszdnold-
kat készitd cégek. Az, elemzett adatbizis a hatdr menti
magyar-romdan megyék (Szatmdr, Bibar, Arad, Temes,
Szaboles-Szatmar-Bereg,  Hajdii-Bihar, — Békés,
Csongrdd-Csandd) 2014-15] 2019-ig terjedd iddszakra
vonatkod  pénziigyi  beszdmoloit tartalmazza. Az
adatbizis azokat a villalatokat tartalmazza, amelyek
legaldbb 100 000 enrd dsszes értékesitéssel és dsszes
esgkizel rendelkextek a vizsgdlt évek dtlagaban, és
minden elemzett évre készitettek s3amvitel beszanoldt.
Az eldzd kritérinmoknak megfeleld adatbdzis a vizs-
gdlt hat év dtlagdt figyelentbe véve 2331 magyar és 2437
romdn villalatot tartalmazott. A az itvdltozds Beneish-
fele M-pontszdm modell keriilt felhaszndldsra a pénz-
L  vizsadlatiboz A
Beneish-modellbez, a kovetkezd - dintési - kritérinmok
keriiltek alkalmazdsra: ha a3z M-pontszdm kisebb,
mint -2,22, a manipuldcid nem valdsgindy ha ay
M-pontszdm -2,22 és -1,78 kizitt van, a manipuldcio
lebetséges; ha az M-pontszdam nagyobb, mint -1,78,
manipuldcid valdsind. A magyarorsdgi hatdrmenti
megyék cégeinek 26,01%-a valdszinileg manipulilja a
pénziigyi beszdnoldjat, ami a romdn hatdrmenti cégek
esetében 24,58%. A magyar oldali megyék villalatai-
nak 66,39%-a valdsziniileg nem manipuldlja a s3dm-
viteli beszdmolgjdt, mig a romdn oldalon ez ag ardny
67,52%. A Fkiilonbséget ag; iigynevezett ,,s3iirke 3ona”
okozza (lebetséges a manipuldcid). Megdllapithatd, hogy
a romin hatdrmenti negyék cégei kevésbé manipuldljik
a szanmviteli beszamolikat, de e statisgtikai probdval
nem limaszthatd ald. Mindkét 1égid villalatainak a
Beneish M-pontszdm dtlaga minden vigsgalt évben kis
negativ érték (magyar oldal: -0,83; romdn oldal: -0,90),
anmely érték meghaladja a -1,78 értéket, igy a valdszinii-
leg manipuldlt savba esik. V'égsd megdllapitdskeént az;

L Ry
gyt S0k manip. i

Comparative Analysis of the Fraud Risk of
Financial Statements for Companies in the
Romanian and Hungarian Border Counties

The main goal of the research is to examine how
the reporting companies manipulate the companys
Sfinancial reports. The analysed database contains
the financial statements of the border Hungarian-
Romanian connties (Szatmar, Bibar, Arad, Tenes,
Szaboles-Szatmar-Bereg,  Hajdi-Bibar, — Békds,
Csongrdd-Csandd) for the period from 2014 to
2019. The database contains companies that bhad at
least 100,000 euros in total sales and total assets in
the average of the analysed years and prepared an
accounting report for each analysed year. Considering
the average of the six years examined, the database
corresponding to the criteria above contained 2,331
Hungarian and 2,437 Romanian companies. The
Jive-variable Beneish M-score model was used to
investigate the manipulation of financial statements.
The following decision criteria were used for the Beneish
model: if the M-score is less than -2.22, manipulation
is unlikely; if the M-score is between -2.22 and
-1.78, manipulation is possible; if the M-score is
greater than -1.78, manipulation is likely. 26.01%
of the companies in the Hungarian border connties
probably  manipulate  their  financial = statements,
which is 24.58% in the case of Romanian border
companies. 66.39% of the companies in the connties
on the Hungarian side probably do not manipulate
their accounting reports, while this ratio is 67.52% on
the Romanian side. The difference is cansed by the so-
called ,grey zome” (manipulation is possible). It can be
concluded that the companies of the Romanian border
connties manipulate their acconnting reports less, but
a statistical test cannot support this. The average

* Bzt a kutatast a PADE 113/2019. szdmu palydzata timogatta.
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Jogalmazhatd mweg, hogy a két vizsgdlt régid villalatai
kit nem mntathatd ki szignifikdns killonbség a
szdmwiteli beszdanmold manipuldcidia tekintetében.

Kulcsszavak: péngiigyi beszamold  hamisitisok,
Beneish modell, romdn-magyar hatarmenti megyék,
dssgebasonlito elemzés

Beneish M-score of the companies in both regions
is small negative values in each examined year
(Hungarian side: -0.83; Romanian side: -0.90),
which exceeds the value of -1.78, thus falling into
the possibly manipulated range. As a final statement,
it can be stated that no significant difference can be
shown between the companies of the two examined

regions regarding the manipulation of the acconnting
report.

Keywords: fraudelement of financial statements,
Beneish — model,  Romanian-Hungarian — border
connties, comparative analysis

Bevezetés

Mivel a vallalati teljesitménymérés a pénziigyi kimutatdsokon alapul, a
szamviteli csalas rontja a befektet6k bizalmat, és el6itéleteket okoz a vallalati
teljesitmény mérésére vonatkozo tizleti elemzésekben. A pénziigyi kimutatasok
elkészitésével és kozzétételével kapcesolatos csalasi tevékenységek kiemelt figyel-
met kaptak az Enron-botrany utan (Nigrini, 2005).

A csalard pénziigyi beszamoldk szamanak az elmult harom évtizedben
tapasztalt jelentSs ndvekedése jelentds figyelmet keltett a befektetSk, konyvvizs-
galok, hitelez8k, kutatok, oktatok és mas érdekelt felek és a nyilvanossag koré-
ben is. A csalard pénziigyi beszamolas éaltalaban a pénziigyi kimutatasok mani-
puldciéjaként jelenik meg a jobb teljesitmény-jelentés elérése érdekében.
Altalaban az eszk6z6k, az arbevétel és a nyereség talértékelésében, vagy a kéte-
lezettségek, kiadasok vagy veszteségek alulértékelésében nyilvanul meg. A csa-
lard pénziigyi beszamolas jelentSs pénzugyi veszteségekhez vezethet az ilyen
cégekkel kapcsolatban 4ll6 érdekelt felek szamara.

A gazdasagi és pénziigyi valsagok bizalmatlansagot keltenck a gazdalkodo
szervezetek pénzlgyi kimutatdsaival szemben a piacon. Példaul, az Enron valla-
lat 70 billié dollaros veszteséget okozott partnereinek. Ezen tulmenden mas,
szintén széles korben nyilvanossagra hozott botranyok a Worldcom, a Parmalat,
az Ahold (Rezaee, 2005), a Xerox, a Sunbeam, a Waste Management, az
Adelphia, a Tyco, a HealthSouth, a Global Crossing (Coates. 2007), a Lehman
Brothers (Grove és Basilico, 2011) esetei voltak, és voltak még masok is.

A csalard pénzligyi beszamolasi gyakotlatok aldashatjak a kézvélemény
bizalmat a pénzlgyi jelentések megbizhatésagaval és pontossagaval kapcsolat-
ban is, ha értékelni szeretnék a cég eredményességét, fenntarthatdsagat és jovo-
beli névekedését. Mivel a véllalati teljesitménymérés a pénziigyi kimutatasokon
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alapul, a szamviteli csalds rontja a befektet6k bizalmat, és eléitéleteket okoz a
vallalati teljesitmény mérésére vonatkozo tizleti elemzésekben. A pénziigyi kimu-
tatasok elkészitésével és kozzétételével kapcsolatos csalasi tevékenységek kiemelt
figyelmet kaptak az Enron-botrany utan (Nigrini, 2005).

A cégek elmult években elvégzett pénziigyi elemzések sordn azt lehetett
tapasztalni, hogy a pénziigyi kimutatdsok adatai kéz6tt ellentmondasok mutat-
koznak. Ezért sziletett az a kutatasi 6tlet, hogy meg kellene vizsgalni, a mas
célbol beszerzett adatbazisban szerepl6 vallalatok pénziigyi kimutatasainak
manipulaltsagat. Az elemzéshez a Beneish-féle M-score modell értékei kertiltek
felhasznalasra a korabbi feltételezések igazoltsaganak és a kapcsolddo tapaszta-
latoknak a meghatarozasahoz.

A gazdasagi tarsasagok szamviteli szempontbdl figyelik a vallalati ered-
ményt, mivel az a pénziigyi kimutatas Iényeges tétele, és a jovedelmezbséget, mas
gazdasagi mutatokhoz, mint a nett6 arbevétel, a mérlegf66sszeg és a sajat tke
felhasznalasaval szamszerUsitik, és igy jellemzik pénziigyi és gazdasagi helyzeti-
ket. A legtobb esetben a profitot tekintik a vallalati teljesitmény legmagasabb
szintjének, amivel azt probaljak mérni, hogy a vallalat hogyan mukédik a hozza-
adott érték elballitasdban. Bz egy olyan jelzés, ami segit a t6kepiaci eréforrasok
elosztasaban, és a profit névekedése névelheti a vallalat értékét., ezért a vallalat
vezetésének alapvetd érdeke a profit megfelels szinten tartisa.

Az el6z6ek miatt elengedhetetlen, hogy a vezetSk megértsék gazdasagi
dontéseik szamviteli kévetkezményeit, és képesek legyenek meghozni a legjobb
dontéseket az tzleti egység szamara. Néha a vallalatvezetés hajlamos ugy médo-
sitani a pénziigyi jelentéscket, hogy jobb eredményeket mutasson be a vallalko-
zastol, és ezaltal is novelje tizleti partnereinek bizalmat.

A kutatast az is motivalta, hogy mindkét orszag viszonylag alacsony korrup-
ciés index-szel (CPI) rendelkezik. A Transparency International (https://www.
transpatency.org/en/cpi/2021) Magyarorszagra mért korrupcids észlelési inde-
xe (CPI) nagyon alacsony, 2021-ben lecsékkent 43 pontra szemben a legjobb 88
ponttal (D4nia), mig Romania esetében kicsit magasabb, 45 pont. A Magyarorszag
altal elért 42-es index a 73. helyet jelenti, ezzel az utolsé elétti helyet foglalja el
az Burépai Unid tagallamai kozott, megelézve a 78. helyen allé Bulgariat.
Romania pontszama a 66. helyre emelte az orszagot, ami 7 hellyel jobb, mint a
Romaniaé. Ugyanakkor, Magyarorszag 2020-ban még a 69. helyen allt Romaniaval
egylitt, tehat egy ¢év alatt sikerilt elérni a cs6kkenést. A nagyobb korrupcid job-
ban motivalhatja a vallalatokat a szamviteli adataik manipulalasara.

A kutatas £6 célja tehat az, hogy a Beneish M-score modell segitségével, a
pénziigyi beszamolas globalis elveit kévetve feltarja a bevételek manipulalasat, és
feltarja a vallalkozasok manipuldcidjanak mértékét a roman-magyar hatar menti
megyék vizsgalt vallalatai esetében.
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1. Szakirodalmi attekintés

A pénziigyi kimutatdsok manipuldlasanak vizsgalata nem 4j keletd dolog, A
csalassal foglalkoz6 szakirodalmi cikkek Sutherland (1949) utt6ré6 munkajan ala-
pulnak, akit killénésen érdekelt a vallalati vezetdk altal a részvényesekkel szemben
elk6vetett csalasok tanulmanyozasa. Létrehozta a ,,fehérgalléros bindzés™ kifeje-
zést a vallalatokban és egyéni vallalkozasokban tevékenykedd tizletemberek
blindz6 tevékenységének reprezentalasara. Albizri, Appelbaum, & Rizzotto
(2019) atfogo attekintést nyujt a szamviteli csalassal kapcsolatos szakirodalomrél.

A vallalatok alapvetéen hozzajarulnak a tarsadalmak hossza tava fenntart-
haté gazdagsagahoz, és valészintleg nélkilozhetetlenek a gazdasagi, kérnyezeti
és tarsadalmi fejlédéshez. A megbizhaté kifelé iranyuld pénziigyi beszamolas
Osszeflgg a vallalat hosszu tava értékeivel, és befolyasolja az érintettek értékfel-
fogasat is (Lizi'nska & Czapiewski, 2018).

Jones (2011) az altal szerkesztett konyvben azt itja, hogy a szamviteli csala-
sok kivételes esetek. Ugyanakkor azt is megjegyzi, hogy szinte minden orszagban
vannak ilyen esetek. Jones 12 orszag (Furépa [7], Azsia [3], USA, Ausztralia)
kutatéit hivta meg, hogy esettanulmanyként mutassak be az orszagukban eléfor-
dul6 csalasokat. Osszesen 58 szamviteli csaldst mutattak be a kényvben, igy az
atfogd képet ad a vilag leghiresebb szamviteli csaldsairdl. Emellett a kényv meg-
probal teljes képet adni a csalas motivaci6irdl, valamint bemutatja a kreatfv
konyvelés és a szamviteli csalds szerepét is.

Halilbegovic, Celebic, Cero, Buljubasic, & Mekic (2020) leirtak, hogy az
elmult 20 évben jelent6s, nagy karokat okozé vallalati szamviteli csalasok tortén-
tek. Azota egyre tobben foglalkoznak ezzel a témaval, és a szamviteli beszamolo6-
manipulaciok vizsgalata kerilt a kézéppontba.

Coopet, Dacin, & Palmer (2013) szerint kiemelten fontos a szamviteli csalas
kezelése, mert az jelentSsen befolyasolhatja a kiilonb6z6 allami intézményekbe,
egyéb szervezetekbe, bankokba és cégekbe vetett kozbizalmat. A csalas és a
korrupcié a kiilénb6z6 szervezetek legitimitasat is érintheti, ami hatassal lehet az
innovaciora, a vallalkozéi szellemre és a szabalyozasi megfelelésre is. Azt is meg-
jegyzik, hogy a vallalati vezetSk erkélesi kettGsségben (személyes és vallalati)
toltik az életiket.

Karajian és Ullah (2022) azt vizsgaltak, hogy a szamviteli csaldsban érintett
vallalatok cselekedeteinek nyilvanossagra hozatala hogyan befolyasolja a vallalat
jovedelmezbségét. Azt talaltdk, hogy ezeknél a cégeknél jelentSsen csdkkentek a
bevételek. De, azt is megfigyelték volt, hogy a bejelentést kévetd gyors vezets-
és konyvvizsgaldcsere pozitivan hatott a hosszabb tavra. Az eredmény még jobb
volt, ha gyors valtozas tortént a pénziigyi vezetSben.

Zhang, Wang, & Kong (2020) azt vizsgaltik, hogy mi a kapcsolat a cégnek
alkalmazottaival valé kapcsolattartisa és a csalas elkdvetésének valdszintsége
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koézott. Azt talaltak, hogy az alkalmazottaikkal jol bané cégek kisebb valdszinG-
séggel kovetnek el csalast. Arra a kovetkeztetésre jutottak, hogy a munkavallalok
bevonasa és a nyereségrészesedés lényeges elemei a munkavallalokkal vald
banasmoédnak.

Vladu, Amat, & Cuzdriorean (2017) megallapitotta, hogy a szamviteli mani-
pulacidk erkolesileg elitélendSek, mert sértik a felhasznaldkat, irrealis hatalom-
gyakorlashoz vezetnek, és csékkentik a szamviteli szabalyozokba vetett hitet.

A fentiekbdl az is megallapithatd, hogy a szamviteli szakmaban etikai er6zio
kévetkezett be, mert ha a szamviteli szakemberek minden esetben etikusan jar-
nanak el, nem fordulna el6 ilyen csalas.

Mohammed, Sutainim, Islam, & Mohamed (2021) a profitmanipulaciot és a
vallalatiranyitast kombinaltak. Szerintiik a profitmanipulacié a pénziigyi kimuta-
tasokat probalja kirakatba helyezni, elsésorban a profitot, mert lenylgézheti a
kézvéleményt, a befektetSket és az elemzbket. Ez elfogadhatatlan magatartds,
mert a pénzigyi kimutatasok a vallalatiranyitasi mechanizmus eszkozei, és a
szervezeti értékteremtéshez kapcsoldédnak.

A szakirodalomban szamos médszer [étezik a szamviteli csalas valoszintsé-
gének becslésére (pl. mutatéelemzés, Beneish-modell, Benford-t6rvény, adatba-
nyaszat stb.) (Zack, 2013; Mantone, 2013; Tutino, 2019; Gruszczyniski, 2020;
Rad, Amiri, Ranjbar, & Salar, 2021; Isakovi¢-Kaplan, 2021).

Kaminski, Sterling Wetzel, & Guan (2015) szerint a hamisitott pénzigyi
kimutatasok komoly tarsadalmi és gazdasagi problémakat okozhatnak. Analitikai
eljarasok alkalmazasat javasoljak a hamisitott pénziigyi kimutatasok feltarasanak
javitasara. Céljuk volt annak meghatarozasa, hogy a pénziigyi mutatok kilénboz-
nek-c a csald és a nem csal6 vallalatok esetében. 79 céget vizsgaltak meg és 21
mutatét hasznaltak, amelyekbdl 16 szignifikans mutatot talaltak, de csak harom
volt szignifikans a teljes idGszakra vonatkozéan. A csald cégek besorolasara
hasznalt diszkriminancia elemzés 58-98%-ot ért el. Eredményeik empirikus
bizonyitékot mutattak arra vonatkozéan, hogy a pénziigyi mutatészamok korla-
tozottan hasznalhatok a hamisitott kimutatasok feltarasara.

Kamal, Salleh, & Ahmad (2016) megallapitottak, hogy a Beneish
M-pontszam modell egy pénziigyi kriminalisztikai eszkéz a vallalatok pénziigyi
kimutatasaiban el6fordulé valészind profitmanipulacié mérésére. A modell haté-
konyan kimutatta a jévedelmeket manipulalé cégek 76%-at az USA Ertékpapit-
és Tézsdefeliigyelete altal végzett vizsgalatban. Ez a modell sikeresen felfedezte
a legnagyobb csalard pénziigyi jelentési botranyok 71%-at az USA-ban még a
nyilvanossagra hozataluk el6tt. Tanulmanyuk a Beneish-modell megbizhatdsagat
vizsgalja a malajziai t6zsdén jegyzett tarsasagok pénziigyi kimutatas-csaldsainak
a felderitésében, a nyilvanossdgra hozatal elétt. Az eredmények azt mutattak,
hogy a Beneish-modell 82%-ban megbizhatéan észleli a manipulaciét a csalard
pénzigyi kimutatasokat készité 17 vallalat kozil 14-ben.
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Szamos szerz6 hasznilta a Beneish-modellt a kiilénb62z6 orszagok vallalati
szamviteli jelentéseinek mindsitésére. Shakouri, Taherabadi, Ghanbari, &
Jamshidinavid (2021) a Beneish-modellt alkalmaztak a pénziigyi kimutatassal
kapcsolatos csalasok elSrejelzésére, megel6zésére és felderitésére. A kutatasi cél
elérése érdekében a teherani tézsdén jegyzett 161 vallalat 2009 és 2018 kézott
pénziigyi kimutatdsait hasznaltak fel, emellett statisztikai tesztekkel ellenérizték
a Beneish-modell hasznossdgat a csald és egészséges vallalatok elkiilonitésére. A
tesztek megerdsitették a modell hatékonysagat. Tatjo (2015) azt vizsgalta, hogy
a Beneish-féle M-pontszam modell mennyire képes kimutatni a pénziigyi csala-
sokat. Az adatok a 2001-t6l 2014-ig tarté idGszakra vonatkozodan a ,,Kibocsatoi
esetek szankciéi” elnevezési, a csald cégekre vonatkozé vizsgalati adathalmaza-
bélszarmaztak. Az elemzés eredményei azt mutattak, hogy a Beneish M-pontszam
modell képes kimutatni a pénzigyi csalasokat. Repousis (2016) a nyolcvaltozds
Beneish-modellt alkalmazta, hogy valészinGsitse a pénziigyi kimutatisokban
jelentkez6 csalasokat. Az elemzéshez 2011 és 2012 kézott 25 468 nem pénziigyi
g6r6g vallalatot haszndlt fel. Megallapitotta, hogy a teljes minta 33%-4nél volt
jele a valdszind manipulacidonak. Az F-teszt azt mutatta, hogy a DSRI, AQI,
DEPI, SGAI, TATA és LVGI mutatok jelentésen befolyasoltak a Beneish
M-pontszam értékeket. Hasan, Omar, Barnes, & Handley-Schachler (2017) 84
000 azsiai tézsdén jegyzett cég pénziigyi adatait elemezte 2010 és 2013 kozott.
Eredményeik alapjan hét azsiai orszagbdl kivalasztott cégek 34%-at érintik a
pénziigyi kimutatasok manipulaciéi. A manipulacié atlagos mértéke 72%, az
orszagok kozott pedig 5%-os szinten jelentSs kilénbségek vannak. Ezenkiviil
négy valtozot hataroztak meg, amelyek f6ként a manipulacio szintjét befolyasol-
tak: DSRI, DEPI, AQI és TATA. Anning és Adusei (2020) 2008 és 2017 kozott
a ghanai tézsdén jegyzett 19 feldolgozé és kereskedelmi véllalat esetében vizs-
galtak a pénzlgyi kimutatasok manipulalasat. A Beneish-modellt alkalmaztik a
cégek csoportositasara aszerint, hogy pénziigyi kimutatdsukat manipulaltak-e
vagy sem. Ennek eredményeként kidertilt, hogy a legtébb cég manipulilta pénz-
tgyi kimutatésait.

2. Elemzési adatbazis és modszertan
2.1. A kntatis adathazisa

Az elemzési adatbazisban a magyar-roman hatiar menti megyék azon valla-
latai szerepelnek, amelyek éves atlagban legalabb 100 ezer eurd 6sszbevétellel, és
legalabb két egymast kévets évre (2014-2019) beszamoléval rendelkeztek.
Azokat a vallalatokat is kizartuk az elemzésbdl, amelyek pénziigyi beszamoléibol
hianyoztak a Beneish-modell alkalmazdsahoz sziikséges értékek. A legjelents-
sebb kiugré értékeket a Grubbs és Rosner teszt segitségével szartik ki az elem-
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zés alaposabba tétele érdekében. A vizsgalatba bevont megyék magyar részrél:
Szabolcs-Szatmar Bereg, Hajdu Bihar, Békés és Csongrad-Csanad megye; roman
oldalon: Szatmar, Bihar, Arad és Temes megye. A cégek megyék kozotti megosz-
lasat az 1. tablazat mutatja. Mivel csak a kritériumoknak megtelel$ cégek és évek
szerepelnek az adatbazisban, a cégszamok évenként eltéréek.

1. tablazat: A véllatok megoszlasa orsziagonként, megyénként és évenként

Megyék 2015 2016 2017 2018 2019
Szabolcs-Szatmar-Bereg 599 606 612 607 596
Hajda-Bihar 722 734 749 749 743
Békés 382 389 385 394 390
Csongrad-Csanad 594 604 596 601 605
Magyar oldal 6sszesen 2,297 2,333 2,342 2,351 2,334
Szatmar 306 309 319 318 318
Bihar 681 692 701 697 706
Arad 477 490 495 492 490
Temes 922 936 941 950 945
Roman oldal 6sszesen 2,386 2,427 2,456 2,457 2,459

2.2. A kutatds sordn alkalmazott midszer bemutatdsa

A Beneish-modell harom mutatécsoportot alkalmaz:

— avallalat j6vébeli teljesitményére vonatkozé mutatok,

— apénzaramlasokra és elhatarolasokra vonatkozé mutatok,

— mutatdk, amelyek a vezeté motivacidira utalnak a pénzigyi adatok
manipulalasiban (Ibadin & Ehigie, 2019).

A Beneish-modell egy matematikai modell, amely nyolc, illetve 6t pénziigyi
mutatoébodl létrehozott Gsszefliggést haszndl, és meghatarozza, hogy egy vallalat
manipuldlta-c a nyereségét vagy sem (Beneish, 1999). A mutatdk egy regresszids
figgvény clemei, amelyek egy M-pontszam (M-score) érték kiszamitasahoz
keriilnek felhasznalasra, ami leirja, hogy a nyereséget mennyire manipulaltdk. A
modellt eszkézként haszndljak a pénzigyi csaldsok felderitésére. Az alapvetd
elmélet, amelyre Beneish az M-pontszam értékét alapozza, arra épil, hogy a
vallalatok nagyobb valdszintiséggel manipulaljak nyereségiiket, ha roml6 bruttd
arbevétel ardnyos nyereséggel, névekvé mikodési koltségekkel és tékeattétellel
rendelkeznek, amelyek befolyasoljdk a vallalati nyereséget.
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A 8 mutatét tartalmazé Beneish-modell a kovetkezé 6sszefliggést hasznalja

M = -4,84 + 0,92 * DSRI + 0,528 * GMI + 0,404 * AQI + 0,892 * SGI +
0,115 * DEPI —

0,172 % SGAI - 0,327 * LVGI + 4,679 * TATA

az 5 mutatét tartalmazénak pedig a kdvetkez6 az egyenlete (Timofte,
Socoliuc,, Grosu, & Coca, 2021; Durana, Blazek, Machova, & Krasnan, 2022)

M =-6,065 + 0,823 * DSRI + 0,906 * GMI + 0,593 * AQI + 0,717 * SGI
+ 0,107 * DEPI

ahol

DSRI — Beszedési napok mutatd

GMI — Brutté arbevétel aranyos jévedelmez6ségi mutatd

AQI — Eszkézmindségi mutatd

SGI — Ertékesitési bevétel novekedési mutaté

DEPI - Ertékesokkenés valtozasi mutato

SGALI — Altalanos kéltségek arany mutatd

LVGI — Teljes elhatarolas az 6sszes eszkézhdz képest mutatd

TATA — Tokeattételi mutaté

A kihagyott 3 mutaté nem volt szignifikans az eredeti Beneish-modellben.

Beneish az M-pontszam (M-score) értékek alapjan harom részre osztotta a
mindsitett vallalatokat:

1. Valészintleg nem manipulalt (Unlikely Manipulated - VNM) —
M-pontszam < -2,22

2. Lehetséges a manipulacié (Probably Manipulated - LM) — -2,22 =<
M-pontszam < -1,78

3. Valészintleg manipulalt (Likely Manipulated - VM) — M-pontszam >
-1-78

Mivel viszonylag kénnyen hasznalhaté, a Beneish-modell hatékony sziré-
eszkdz lehet a bevétel-manipulaciéra. Fontos azonban megjegyezni, hogy a
magas M-pontszam nem bizonyitja a csalast, hanem csak arra utal, hogy tovabbi
vizsgalatokra lehet sziikség, mert problémak adédhatnak a pénziigyi kimutatas-
sal.

Az elemzés kapcsan a kévetkez$ két hipotézist fogalmaztuk meg:

1. Az M-pontszam kategorizalas (VM, LM, VNM) szerint a magyar régié
vallalatai kevésbé manipulaltak, mint a roman régié vallalatai.

2. Az M-pontszam kategorizalas (VM, LM, VNM) szerint a szomszédos
megyék kozott szignifikans kulonbség van.

3. Eredmények

A szamitasok elkezdése el6tt ellendriztik M-pontszam kategérianként a
kiugrd értékeket, mert az elkészitett boxplot diagramok azt jelezték, hogy elég
sok kiugroé érték talalhaté. Tobbféle modszerrel is probalkoztunk, de mindegyik
esetben nagyon sok tételt kellett volna kihagyni, ezért dgy dontottiink, hogy a
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boxplot diagram segitségével készitink egy egyszerdbb szdrést. A valoszintleg
manipulalt adatokkel kezdtik a szlrést és addig folytattuk, amig az adatok mar
viszonylag strdn kévették egymast, ami 44 adat elhagyasa utan kovetkezett be.
Ezzel a fels6 hatar lecsokkent 400-ra. Mar ez is jelentSs valtozast hozott, mert
az eredeti 24,09-es M-pontszam atlag lecsokkent 8,00-ra, a tételszam pediga VM
kategéridban csak 0,73%-kal cs6kkent. Az NVM kategéria esetében gy dontot-
tiink, hogy hasonlé intervallumot hagyunk meg, igy az als6 hatar -400 lett, és ez
27 tétel elhagyasat jelentette, ami a teljes tételszam 0,45%-a. A két cs6kkentéssel
a vizsgalt tételek szama 71-gyel csokkent, ami 6sszesen 1,18%-0s csékkenést
jelentett. Az M-pontszam atlaga az NVM esetében -8,55-r61 -4,09-re valtozott.
A tovabbiakban ezzel a szlrt adatbazissal dolgoztunk, és a kovetkezSkben
bemutatdsra kertilé eredmények is ez alapjan kertltek kiszamitasra.

A kutatas soran mindkét Beneish modell (a 8 valtozos és az 5 valtozos)
kiszamitasra kerilt. A 8 valtozés modell 6sszefoglalé eredményeit a 2. tablazat
mutatja be.

2. tablazat: A 8 valtozés Beneish modell orszagonkénti és évenkénti megoszlasa sz egyes
M-pontszam kategoriak kozott

Orszag Ev VM LM NVM
2015 36.07% 14.32% 49.61%

> 2016 41.54% 14.69% 43.77%
g 2017 36.66% 15.69% 47.64%
E 2018 35.05% 15.69% 49.25%
* 2019 31.24% 11.77% 56.98%
Evek 4tlaga 36.42% 14.58% 49.82%

2015 39.97% 11.88% 48.15%

o 2016 36.42% 13.85% 49.73%
E 2017 38.14% 13.43% 48.43%
g 2018 38.33% 14.92% 46.75%
a 2019 32.22% 10.60% 57.18%
Fivek tlaga 37.19% 13.12% 50.34%

A 2. tablazatbdl eléggé vegyes kép rajzolodik ki. Ugyanakkor a kévetkezd
megallapitasok tehetSk:

— A roman oldali megyékben a valészintleg manipulalt (VM) cégek ara-
nya a 2016-os év kivételével minden évben magasabb volt, mint a magyar oldal
megyéiben. Az évek atlaga érték is a roman oldalon a magasabb, de a killonbség
kicsi (0,77).
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— A valészintileg manipulalt vallalatok atlagos aranya a roman megyékben
csak két esetben volt alacsonyabb, mint a magyarokéban, de az évek atlagat
tekintve a val6szindleg nem manipulalt (NVM) vallalatok aranya a roman oldalon
a magasabb, de a kilénbség nagyon kicsi (0,52).

— A lehetséges, hogy manipuldlt (sziirke zoénabeli - LM) vallalatok a
magyar oldalon a nagyobb, és a kilénbség is jelent6sebb, mint az elsé két kate-
go6rianal (1,46).

— Az el6z6 3 megallapitast figyelembe véve nem lehet egyértelmien
eldonteni, hogy melyik orszagrész teljesit jobban a beszamolok manipulaltsagat
tekintve.

A 2. tablazat alapjan az a kovetkeztetés vonhaté le, hogy a valészintleg
manipulalt vallalatok minden évben viszonylag nagy aranyt képviselnek, és igy a
val6szintleg nem manipulalt vallalatok csak 2019-ben haladjak meg az 50%-ot.
A 8 valtozés modellt nem elemeztitk tovabb, helyette elkészilt az 5 valtozos
modell. Az 6tvaltozés modell mellett azért dontéttiink, mert ahogyan a médszet-
tani leirasbdl is kitdnik, az utolsé 3 véltozé egytitthatja nem volt szignifikans.
Mastészt az SGAI mutatdkat nem tudtuk pontosan meghatarozni, igy a 8 valto-
z6s modellben annak csak becsiilt értékei szerepeltek. A becslést a forgalmi
koltség formaju beszamolok alapjan tettik meg, ami felvethet kérdéseket azok
pontossagat illetéen. Az 5 valtozés modellben csak olyan mutatok szerepelnek,
amelyek a rendelkezésre all6 beszamol6 adatokbdl is meghatarozhatéak. Az 5
valtozés Beneish modell M-pontszamainak az orszagonkénti, évenkénti és
M-pontszam kategériankénti megoszlasai a 3. tablazatban lathatok.

A 3. tablazatban mar t6bb mint 10 szazalékponttal kisebb a valészindleg
manipulalt vallalatok aranya a 2. tdblazatban talalhat6 aranyokhoz képest. Az
el6zbekben leirtakat is figyelembe véve, azt gondoljuk, hogy ez a szamitas reali-
sabb és megbizhatobb képet ad az elemzett vallalkozasokrdl. Ezért ugy dontot-
tiink, hogy részletesebben a 3. tablazatban talalhaté eredményeket elemezziik.
Azt is latni lehet a tablazatbol, hogy a VM és az NVM kategériak roman oldali
adatai jobbak, amit statisztikai probakkal is ellenérziink. A statisztikai probak
kozil a nem-paraméteres probakat hasznaljuk, mert az M-pontszamok nem not-
maleloszlasuak, amit a Kolmogorov-Szmirnov préoba is alatimasztott. Ugyanakkor
az M-pontszam alapjan t6rténd kategorizalasbdl is az kvetkezik, hogy a valdszi-
ntleg nem manipuldlt vallalatok (NVM) szama nagy eséllyel nagyobb, mint a
val6szintleg manipulalt véllalatok szama (VM). Ezért az eloszlas csak nagyon kis
valészintséggel lehet szimmetrikus, tehat nagy valdszintséggel balra ferdild
eloszlast kapunk. A tablazatbdl is lathatd, hogy az adatok az eloszlas jobb oldalan
csoportosulnak.
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3. tablazat: Az 5 valtozo6s Beneish modell orszagonkénti és évenkénti megoszlasa az egyes

M-pontszam kategériak kézott

Orszag Ev VM LM NVM
o0 2015 25.81% 7.77% 66.42%
5 2016 29.38% 7.73% 62.89%
S 2017 24.44% 8.58% 66.98%
:53 2018 24.14% 7.21% 68.66%
S 2019 25.61% 7.65% 66.74%
Evek dtlaga 26.01% 7.81% 66.39%

2015 23.30% 7.30% 69.40%

o 2016 25.38% 7.85% 66.76%
g 2017 23.72% 8.08% 68.19%
5 2018 25.30% 8.42% 66.29%
a 2019 25.00% 8.08% 66.92%
Evek dtlaga 24.58% 7.97% 67.52%

El6szor az orszagok keriltek dsszehasonlitasra a teljes M-pontszam alapjan,
évenként (4. tablazat). A 4. tablazatbdl lathatd, hogy a roman és a magyar megyék
vallalatainak az Gsszehasonlitasaban a roman megyék vallalatai 3 évben adtak
jobb eredményt, mig a magyarok csak kett6ben. Ebben az 6sszehasonlitisban a
kisebb érték szamit jobb eredménynek, mert azok tekinthetSk valoszintleg nem
manipulalt (VNM) vallalatoknak, amelyek M-pontszama kisebb mint -2,22 (a
jobb eredmény sziirke szinnel kerilt jelzésre). Mindez azt jelenti, hogy a vizsgalt
években és megyékben Osszességében a roman vallalatok valészintleg kevésbé
manipulaltdk a pénziigyi beszamolodikat, mint a vizsgalt magyar régié cégei. A
Wilcoxon-préba csak a két elsé évben mutat szignifikdns eltérést a két orszag
kozott és akkor is roman régid vallalatai elényére.

4. tablazat: Az 5 valtozo6s Beneish modell orszagonkénti és évenkénti M-pontszam atlagai és

azok 6sszehasonlitasanak Wilcoxon-préba értékei

- Magyar Roman Wilcoxon-préba
Ev . "
megyék megyék p-value
2015 -0.9816 -1.2628 0.73%
2016 -0.1596 -0.8696 0.43%
2017 -1.6242 -1.0377 88.42%
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2018 -0.4092 -0.6239 33.97%
2019 -0.9733 -0.7398 72.53%
Fivek atlaga -0.8287 -0.9049

Az 5. tablazatban az M-pontszamok orszagonkénti és évenkénti megosz-
las mellett figyelembe vételre kertilt az M-pontszam kategdriankénti megosz-
lasa is. Minél inkdbb negativ az M-pontszam értéke, annal kisebb a valészint-
sége a manipuldciénak, és minél nagyobb, annal nagyobb a manipulaci6
valdszintisége.

5. tablazat: Az 5 valtozés Beneish modell orszagonkénti, évenkénti és M-pontszam kategori-

ankénti M-pontszam kategéria aranyok és atlagok

i VM M NVM
Orszag Ev
Arany | M-pont | Arany | M-pont | Arany | M-pont

2015 25.79% 6.42| 7.77% -1.99 | 66.45% -3.74

g 2016 29.37% 9.39| 7.73% -2.021 62.90% -4.39
° 2017 24.41% 4941 8.57% -2.01| 67.02% -3.97
:>5 2018 24.11% 8.58| 7.20% -2.02 68.70% -3.40
§ 2019 25.59% 7.75| 7.64% -2.04| 66.77% -4.20
Evek atlaga | 25.99% 7.49| 7.80% -2.02 | 66.43% -3.93

2015 23.27% 8.22| 7.30% -2.01| 69.43% -4.37

g 2016 25.34% 9.80| 7.84% -2.02| 66.82% -4.79
: 2017 23.69% 8.06| 8.07% -2.01| 68.24% -4.09
\g 2018 25.27% 8.16| 8.41% -2.02| 66.33% -3.80
& 2019 24.98% 8.84| 8.07% -2.01| 66.95% -4.17
Evek atlaga | 24.54% 8.63| 7.94% -2.01| 67.55% -4.24

VM — Valdsziniileg Manipuldilt
LM — Lebetséges Manzpulicio
VNM — Valdsziniileg Nem Manipulilt

Az 5. tablazat alapjan az lathatd, hogy a valészinidleg nem manipulalt kate-
goériat tekintve a roman régié vallalatai mind az aranyokat és mind az
M-pontokat tekintve atlagosan jobban allnak, mint a magyar régié vallalatai. A
roman vallalatok 4 évben rendelkeznek jobb értékkel, mint a magyar vallalatok.
Ebben a kategériaban, az évek atlaga is a roman véllalatoknal mutat jobb érté-
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ket. Ha a valészintleg manipulalt kategériat nézzik (itt az aranynal a magasabb
érték a rosszabb), akkor az allapithaté meg, hogy az aranyokat tekintve a roman
régib cégei a jobbak, mig az M-pontokat tekintve a magyar régié cégei. Az évek
atlaga is hasonlé helyzetet mutatnak, mint az évenkénti adatok. Osszességében,
egyértelmiien nem dénthetd el, hogy melyik orszag a jobb, de roman vallalatok
értékei meggybzEbbek, mert a valdszintileg nem manipulalt beszimoldk vonat-
kozasdban jobban teljesitettek. A Wilcoxon-proba csak két esetben mutatott ki
szignifikans eltérést, VM-2017 és LM-2019.

Az LM kategéria elemzésével nem foglalkozunk, mert ott egy nagyon szik
hatar kozé vannak beszoritva az értékek (-2,22 és -1,78), ami az atlagokon is
latszik, hiszen lényegében nincsen kilénbség kézottik. Ugyanakkor a VM kate-
gbria feliilrdl, mig az NVM alulrdl nyitott, azaz az adott iranyba barmilyen
értéket felvehet.

A 3-5. tablazatok alapjan az elsé hipotézist el kell vetni, mivel az eredmé-
nyek alapjan nem lehet egyértelmiien megallapitani, hogy mely régiok teljesitet-
tek a jobban.

A kovetkezbkben a szomszédos megyék kertilnek 6sszehasonlitasra. A 0.
tabldzat Szabolcs-Szatmar-Bereg és Szatmdr megyék vallalatainak az atlagos
M-pontszamait tartalmazza. A tabldzatbdl lathat6, hogy az atlagos aranyban
vannak kisebb és nagyobb kilénbségek. Ugyanakkor az M-pontok esetében
kisebbek a kulonbségek a két megye vallalatai k6zott. Az elvégzett Wilcoxon-
préba nem mutatott ki szignifikans killénbséget egyik jellemzé vonatkozasaban
sem. Ugyanakkor a 6. tabldzat adatait megvizsgalva megallapithatd, hogy a
Szatmar megyei vallalatok valdszinidleg kevésbé hamisitottak meg a szamviteli
beszamolodikat. A VM kategéria esetében az aranyok vonatkozdsaban az 5-bél
négy évben rendelkeztek jobb értékkel, és az M-pont esetében is 5 évbél 3-ban
értek el jobb eredményt. Az arany esetében az évek atlagaban 4,09 szazalék-
ponttal jobb eredményt értek el. Az M-pont esetében csak 0,24 szdzalékpont a
kilénbség Szatmar megye javara.

A 0. tablazat az is lathaté, hogy az NVM kategoria esetében hasonl a hely-
zet, mint a VM kategdria esetében volt. Ebben az esetben is a Szatmar megyei
cégek értek el jobb eredményt, és az évek atlaganak a kiilonbségei is nagyon
hasonléak (3,59 és 0,25 szazalékpont). Az NVM kategoria értékei is azt erdsitik
meg, hogy ha statisztikailag nem is szignifikansan, de a Szatmar megyei vallala-
tok kevésbé hamisitottdk meg a szamviteli beszamoldikat. Szatmar megye eseté-
ben 15 (75%) sziirke cella lathaté a 6. tablazatban, mig Szabolcs-Szatmar-Bereg
megye esetében csak 5 (25%).
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6. tablazat: Az 5 valtozo6s Beneish modell szomszédos megyénkénti, évenkénti és

M-pontszam kategériankénti M-pontszam atlagok

i VM LM NVM
Megye Ev ) . .
Arany | M-pont | Arany | M-pont | Arany | M-pont
. 2015 24.79% 9.09| 7.71% -1.98| 67.50% -3.97
3=
‘g 2016 31.74% 7.05| 10.74% 201 57.52% -3.42
5,; & 2017 24.71% 834 9.39% 201] 65.90% _4.48
i; g 2018 27.27% 483 6.45% 2.03| 66.28% -3.29
,% 2019 27.61% 772 8.42% 2.04| 63.97% -3.95
[ .
) Evek 0 o o
itlaga 27.47% 734 8.80% 201 64.42% 3.83
2015 21.64% 6.88| 8.85% 2021 69.51% -4.29
2016 21.24% 547 10.13% 2.03| 68.63% _3.57
~'§ 2017 25.24% 471 6.94% 2.03| 67.82% 415
§ 2018 26.50% 814 9.46% 2.02| 64.04% -3.72
i 2019 | 21.07% 1047 9.12% 01| 6981% a6
Evek 0 o R
itlaga 23.38% 710 8.89% 2.02 68.01% -4.08

VM — Valisziniileg Manipulalt

LM — Lehetséges Manipuldcio
VINM — Valdsziniileg Newm Manipulilt

A 7. tablazat a kévetkez6 két szomszédos megye jellemzsit mutatja be,
Hajdu-Bihar és Bihar megyéét. A 7. tablazat is a 6. tablazathoz nagyon hasonlé
képet mutat. Egyrészt a Wilcoxon préoba ebben az esetben sem mutatott ki szig-
nifikdns eltérést az egyik évben sem. Ugyanakkor a roman oldali Bihar megye
vallalatai a tablazat alapjan el6ny6sebb képet mutatnak, mint a Hajdu-Bihar
megyeick. Ugyanakkor itt sem lehet teljesen egyértelmien kijelenteni, hogy
valészindsithetéen melyik megye vallalatai manipulaljak kevésbé a szamviteli
beszamoldikat. Itt is csak azt lehet megallapitani, hogy Bihar megye vallalatai
esctében talan nagyobb valdszintséggel megallapithatd az alacsonyabb manipu-

lacios szint.
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7. tablazat: Az 5 valtozés Beneish modell szomszédos megyénkénti, évenkénti és
M-pontszam kategoériankénti M-pontszam atlagok

Megye By VM LM NVM

Arany | M-pont | Arany | M-pont | Arany | M-pont

2015 | 25.17% 909| 8.76% 198| 66.06%| 397

. 2016 | 28.69% 705 6.28% 201 65.03%| _3.42
§ 2017 | 25.00% 834 8.02% 201| 66.98%|  _448
3 2018 | 24.50% 483  6.56% 203 6894%| _329
f 2019 23.92% 772 7.30% 2.04| 68.78% -3.95
P 2; 25.56% o0 A% o 6T20% o

2015 | 23.53% 688 6.62% 202| 69.85%|  _4.29

2016 26.23% 547 7.39% 2.03| 66.38% _3.57

= 2017 | 21.75% 471 7.58% -2.03| 70.67% 415
g 2018 | 25.54% 814| 851% 2.02| 6595%| 372
2019 27.27% 1047| 7.81% 2.01| 64.91% _4.62

o 2; 25.08% o0 TE%| | 6T.62% o

VM — Valisziniileg Manipulalt
LM — Lehetséges Manipuldcio
VINM — Valdsziniileg Newm Manipulilt

A 8. tablazatban Békés és Arad megyére vonatkozé eredmények kertilnek
bemutatasra. B két szomszédos megye vonatkozasaban az a killénbség a korabbi
két megyeparhoz (6. és 7. tablazat) képest, hogy a VM kategéria esetében 2017-
ben a Wilcoxon-préba szignifikans kiillénbséget mutatott ki a két megye kozott,
igy az atlag adat alapjan Békés megye szignifikdnsan jobb eredményt mutat. A
masik kilénbség, hogy e két megye tekintetében a magyar oldali vallalatok adatai
tinnek jobbnak. Egyértelm kiilonbség azonban itt sem allapithaté meg. Az évek
atlagait tekintve az ardnyoknal és az M-pontndl is felvaltva jobbak a két régi6
megyéi.
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8. tabldzat: Az 5 valtoz6s Beneish modell szomszédos megyénkénti, évenkénti és
M-pontszam kategériankénti M-pontszam atlagok

Megye| By VM LM NVM
Arany | M-pont | Arany | M-pont | Arany | M-pont

2015 | 27.30% 3.09  7.09% 2.04] 65.62%  -3.68

2016 | 31.11%| 1569 5.91% 200] 62.98%|  -4.34

2 2017 | 21.88% 247|  7.29% 1.99| 70.83%|  -3.85
§ 2018 | 23.16%| 1149 8.40% 2.04] 6845%  -3.68
2019 | 24.42% 7.78|  6.17% 2.06| 69.41% 455
aEdV;i 25.99% 8.51 7.09% 2.03| 67.58% -4.02

2015 | 23.74% 8.64| 7.14% 202] 6912% 432

2016 | 2551%| 1057 7.14% 2.02] 67.35%|  -6.24

- 2017 | 23.68%|  10.89| 10.12% 201| 66.19%|  -3.80
3 2018 | 2520%|  14.89 | 8.74% 2.06| 66.06%  -3.63
2019 | 23.66% 9.69| 9.05% 205 67.28%  -4.07

aEdVa egi 24.39%|  11.00| 8.44% 2.03| 67.20% |  -4.42

VM — Valisziniileg Manipulalt
LM — Lehetséges Manipuldcio
VINM — Valdsziniileg Newm Manipulilt

A 9. tablazatban bemutatott két megye, Csongrad-Csanad és Temes megyék
esetében ismét a korabban megismert mintazat latszodik. Ebben a tablazatban
lathat6 eredmények a 8. tablizatban megismerthez hasonlitanak. A Wilcoxon-
proba itt is egy szignifikans eredményt adott, az LM kateg6ridban a 2019-es
évben, aminek a korabban lefrtakat figyelembe véve nincsen jelentésége. Tehat
Csongrad-Csanad ¢s Temes megyék esctében sem hatirozhaté meg egyértelmi
kilonbség.
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9. tablazat: Az 5 valtozo6s Beneish modell szomszédos megyénkénti, évenkénti és
M-pontszam kategériankénti M-pontszam atlagok

, VM LM NVM
Megye | Ev
Arany | M-pont | Arany | M-pont | Arany | M-pont
- 2015 | 26.64% | 573 | 7.08% | -1.99 | 66.27% @ -3.76
E 2016 | 26.74% | 539 | 7.64% | -2.04 | 65.61% | -4.91
S 2017 | 2513% | 544 | 927% | 201 | 65.60% | -3.61
3 2018 | 2117% | 13.84 | 8.00% | -2.01 | 70.83% | -3.31
%” 2019 | 2649% | 7.86 | 8.28% | -2.06 | 6523% | -4.25
S 51:1 ;ka 25.41% | 7.50 | 8.12% | -2.01 | 66.78% -3.81
2015 | 23.45% | 8.61 | 7.38% | -2.00 | 69.16% | -4.33
2016 | 26.05% | 10.88 | 7.82% | -2.04 | 66.13% @ -4.68
2 2017 | 2471% | 730 | 7.77% | -2.00 | 67.52% | -3.55
é 2018 | 24.76% | 610 | 7.83% | -2.01 | 67.41% | -3.72
2019 | 2532% | 551 | 7.42% | -1.99 | 67.27% | -3.89
fﬂi 2; 24.89% | 714 | 7.64% | -2.02 | 67.51% | -4.08

VM — Valisziniileg Manipulalt
LM — Lehetséges Manipuldcio
VINM — Valdsziniileg Newm Manipulilt

A 6-9. tablazatokban kézolt eredmények alapjan a 2. hipotézist is el kell
vetni, mert nem mutathatd ki statisztikailag szignifikins killonbség a roman
magyar hatairmenti szomszédos megyék kozott.

4. Konklazi6

A rendelkezésre all6 magyar és roman szamviteli beszamolok szerkezete
miatt a kutatds soran a Beneish-féle 5 valtozés M-pontszamot meghatarozd
modell kertilt kivalasztasra. Bz a modell véleményiink szerint jobban illeszkedik
az altalunk hasznalt adatbazisban 1évé adatokhoz. A szakirodalomban ezt a
modelltipust haszndljak ritkabban, de a mi esetiinkben nagy valdszindséggel ez
adja a pontosabb eredményt.

Az adatbazis elemzése soran az is kiderult, hogy jelent6s szamban talalhatok
kiugrd értékek mindkét régié vallalatai esetében. Elvégezve kilonb6z6 vizsgala-
tokat (boxplot diagram — IQR, Hampler filter, Grubbs’s test, Dixon’s test), az
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deriilt ki, hogy sok tételt) vallalatot (300-400) kellene kizarni az elemzésbél.
Ugyanakkor az is egyértelmd, hogy a nagyobb kiugréd értékek rontjak az ered-
ményt. Mindezeket figyelembe véve a boxplot diagram segitségével megvaldsitott
szirés mellett dontottink, ami szubjektiv abbdl a szempontbdl, hogy hany tétel
keriljon kizarasra.

A sajat és a szakirodalmi eredményeket Gsszevetve, azt lehet megallapitani,
hogy hasonlé nagysagt a valészintleg manipulalt szamviteli beszamolok aranya.

Az eredmények alapjan az is megallapithat6, hogy nem mutathaté ki egyér-
telm szignifikdns kilonbség a két régié vallalatai kozott a szamviteli beszamolo
manipulalasa vonatkozasaban.

Azt is fontos hangsulyozni, hogy ezek az eredmények csak a vizsgalt régiok-
ra vonatkozoan tiikréznek bizonyos képet, és vonhatdk le belélik kévetkezteté-
sek. Valoszinidleg mas eredményt kapnank, ha teljes magyar és roman gazdasagra
kiterjesztenénk az elemzést.

A kapott eredmények megbizhatésaganak bizonyitasa érdekében célszerd
lenne a vizsgalatot mas moédszerrel is elvégezni. Elég széles kérben hasznalt
médszer a szamviteli hamisitasok kimutatasaban a Benford’s law, amit a j6vében
terveziink alkalmazni, és Gsszehasonlitani ezen kutatds soran kapott eredmé-

nyekkel.
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